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•  Définir	la	recherche	d’informa/on	contextuelle	et	introduire	le	
vocabulaire	associé	

•  Caractériser	le	contexte,	ses	dimensions	et	les	interacCons	entre	

dimensions	

•  Présenter	 et	 illustrer	 les	 catégories	 de	 méthodes	 de	

construc/on	 et	 de	modélisa/on	 du	 contexte	 centrés	 sur	 les	
centres	d’intérêt,	la	localisa/on	géographique,	les	signaux	et	le	

voisinage	sociaux des	uClisateurs	

•  Présenter	 et	 illustrer	 les	 catégories	 de	modèles	 de	 recherche	
d’informa/on	qui	u/lisent	le	contexte	

	

	

Objec/fs		

Ecole	d'Automne	en	Recherche	d'InformaCon	et	ApplicaCons	(EARIA)	–	Lyon,	8	Novembre	2016	
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Recherche	d’Informa/on	Contextuelle	:		Quoi,	Pourquoi	et	Comment	?	
•  Recherche	d’informa/on	contextuelle	:	Quoi	et	Pourquoi	?	

ü  MoCvaCons	
ü  Vocabulaire	
ü  Problèmes	scienCfiques	
ü  Taxonomies	du	contexte	

•  Recherche	d’informa/on	contextuelle	:	Comment	?	
ü  ModélisaCon	du	contexte	

o  Données	 observées,	 facteurs	 contextuels	 inférés,	 ouCls	 formels	 et	

méthodologiques	

ü  U/lisa/on	du	contexte	pour	la	recherche	d’informa/on	
o  Techniques	 de	 reformulaCon	 de	 requête,	 de	 (ré)ordonnancement	

basées	sur	le	contexte	

	

	
	

	
	

Structure	du	du	cours	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Cadre	général	:	principaux	éléments	
•  Tâche	de	recherche	d’informaCon	
-  Requête	:	besoin	en	informaCon	
-  Documents	:	résultats	de	la	requête	
-  Objec/f	:	retourner	la	réponse	per/nente	à	la	requête	

																											

Mais	aussi…….	
	
-  Eléments	autres	que	la	requête	et	les	documents	:	contexte	

•  U/lisateur		:	préférences,	âge,	profession,		réseau	social,	localisaCon	
•  Tâche	:	loisir,	professionnelle,	…	
•  ….	

-			Objec/f	:	retourner	la	réponse	per/nente	à	la	requête		dans	son	contexte		
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	
	

	

	
	

	

	

•  Elément	de	contexte	étudié	:	centres	d’intérêt	
-  Teevan	et	al.	ACM	TCHI	2010,	Dou	et	al.	WWW	2007	
-  Etude	Teevan	et	al.,	ACM	TCHI	2010:	Poten/al	for	Personaliza/on	

ü  125	uClisateurs	employés	de	Microsod,	différents	secteurs	d’acCvité	
(administraCon,	juridique,	ventes,	recherche	etc.)	

ü  Collecte	de	Jugements	de	perCnence	:	jugement	explicite	pour	699	
requêtes,	jugement	basé	sur	le	contenu	pour	822	requêtes,	jugement	
basé	sur	l’acCvité	de	l’uClisateur	pour	2,400,654	requêtes	

ü  Pool	de	requêtes	communes	pour	différents	uClisateurs	:	jugement	
explicite	pour	11	requêtes,	jugements	basés	sur	le	contenu	pour	24	
requêtes,	jugements	basés	sur	l’acCvité	pour	44,002	requêtes	

	
	

	

	
	

	

	

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	
	

	

	
	

	

	

 

Potentiel de 
 la personnalisation 

Eléments  
du contexte 

Scénarios de RI  
contextuelle 

La prise en compte 
de l’utilisateur (individu) 
améliore les performances  
de recherche 

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	
•  Elément	de	contexte	étudié	:	localisa/on	

ü  Kamvar	and	Baluja	CHI		2006,	Sohn	et	al.	CHI	2008,	Bierig	and	Göker	IIIX	
2006	
	
	
	

	
-  Principal	résultat	:	besoin	de	considérer	la	localisaCon	de	l’uClisateur	
						pour	évaluer	sa	requête	

ü  72%	des	requêtes	expriment	des	besoins	sensibles	à	la	localisa/on	
ü  Requêtes	courtes	(2.3-2.5	termes/requête),	donc	ambigües	
ü  Sessions	courtes	(1.6	requêtes/session)	
	

	

	
	

	

	

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	



8 

							
	

	
	

	
	

	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	
	

	

	
	

	

	

•  Elément	du	contexte	étudié	:	voisinage	social		(média	sociaux)	
-  Lee	et	Brusilovsky	ACM	HT	2010,	Singla	et	Richardson	WWW	2008,			

Chelaru	et	al.		WISE	2012								
	

-  Etude	Singla	et	Richardson	WWW	2008:	Yes,	There	is	a	Correla/on-	
From	Social	Networks	to	Personal	Behaviour	on	the	Web									
	 	 	 	U/lisateurs	 :	25	billions	sessions	MSN	chat,	162	millions	uClisateurs,	3.3	

billions	
	paires	d’uClisateurs	ayant	interagi	au	moins	une	fois	
	Collecte	de	données	 :	âge,	sexe,	département,	nombre	total	de	messages	
chat	 échangés	 entre	 deux	 uClisateurs,	 temps	 total	 passé	 en	 interacCon,	
requêtes,	sujets	des	requêtes	(catégories	sémanCques)…	

ü  QuesCon	de	recherche	:	“SI	A	interagit	souvent	à	B	et	C	est	un	
autre	u4lisateur	choisi	aléatoirement,	est	ce	que	A	ressemble	
d’avantage	à	B	qu’à	C?”	

	
	

	

	
	

	

	

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Autour	du	contexte	en	RI!	Défini/ons!	Taxonomies	!	Terminologie	 		

	

	
	

	

	
	

	

	

classes d’U 
selon le temps 
total passé 
en interaction 

classes d’U 
selon le temps 
 moyen  
passé 
par message 

Baseline:	temps		
calculé	
sur	les	a0ributs		
de	toutes		
les	paires		
d’U		
possibles	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

A ressemble d’avantage à B qu’à C 

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Autour	du	contexte	en	RI!	Défini/ons!	Taxonomies	!	Terminologie	 		

•  Elément	de	contexte	uClisé	:	voisinage	social	(groupe	social)	
-  Teevan	et	al.	WSDM	2009:	Discovering	and	Using	Groups	to	Improve	

Personalized	Search	
ü  Plus	de	160	uClisateurs	employés	de	Microsod	de	différents	groupes	

o  Ayant	travaillé	ensemble	sur	les	mêmes	tâches	
o  Ayant	la	même	foncCon,	rôle	dans	la	même	entrprise	
o  Travaillant	ou	vivant	dans	la	même	région	

ü  Requêtes	et	jugements	de	perCnence	:	requêtes	prédéfinies,	
jugements	collectés	à	trois	niveaux	(très	perCnent,	perCnent,	peu	
perCnent)	

ü  Collecte	de	données	de	profils	:	e-mails,	desktop,	pages	visitées,	
documents	produits	etc.	

	
	

	

	
	

	

	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

			RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	
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Autour	du	contexte	en	RI!	Défini/ons!	Taxonomies	!	Terminologie	 		

	

	
	

	

	
	

	
	

	

	 Groupes	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Autour	du	contexte	en	RI!	Défini/ons!	Taxonomies	!	Terminologie	 					RIC	:	quoi	et	pourquoi		?									Taxonomies	du	contexte									ModélisaCon	du	contexte								UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					MoCvaCons	:	Résultats	d’études	empiriques	

La prise en compte du facteur 
« groupe social » dans le modèle 
d’appariement améliore la précision 
de la recherche 
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Cadre	général	:	de	très…..très	nombreuses	applicaCons		
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Cadre	général	:	de	très…..très	nombreuses	applicaCons		
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Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		

							

Approches	de	contextualisa/on	

Cible	 Mode	

Individu	 Groupe	 Explicite	 Implicite	 Courant	 Passé	 Client	 Serveur	

Durée	de	vie	du	contexte	 Environnement	

Vs.	 Vs.	 Vs.	 Vs.	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Approches	de	contextualisaCon	
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Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques 		

activité

activité

activité

activité

Click

Navigation

Impression

Jugement

Modèle	utilisateur

A b ZApplication

Application

Application

Application

Application

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					ContextualisaCon	Individuelle	Vs.	CollaboraCve	

activité

activité

activité

activité

Click

Navigation

Impression

Jugement

Modèle	utilisateurU1

U2

U3

U1

U2

U3

b Z

A b

Z

Application

Application

Application

Application

Application

					Contextualisa/on	Individuelle	

					Contextualisa/on	Collabora/ve	
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							•  Mode	explicite		:	collecte	des	données	descripCves	du	contexte	à	par/r	de	
l’u/lisateur	lui	même		

ü  Formulaires	:	cases	à	cocher,	saisie	de	mots	clés	
ü  Interfaces	élaborées	:	expression	d’exemples,	contre	exemples,	votes,	notes,	

annotaCons	etc.	
ü  Ques/onnaires	
	

•  Mode	implicite		:	dériva/on	automa/que	du	contexte	à	l’aide	d’algorithmes	
qui	u/lisent	:		

ü  Les	applica/ons	u/lisées		
ü  L’historique	de	localisa/ons		
ü  Les	interac/ons	de	l’u/lisateur	:		Mouvements	des	yeux,	Données	de	clicks,	

AcCons	sur	les	documents	(Données	de	navigaCon,	temps	de	lecture	etc.),		
Messages	(e-mails)	envoyés	ou	reçus,		AnnotaCons	sociales,	Bookmarks,	etc.	

	

	

	
	

	

	

Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques 		Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Mode	de	ContextualisaCon	Explicite	Vs.	Implicite	

Mode	de	ContextualisaCon	le	plus	uClisé	en	Recherche	d’InformaCon		
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Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		

•  ContextualisaCon	basée	sur	le	contexte	courant	(court-terme)	
	
	

	

•  ContextualisaCon	basée	sur	le	contexte	passé	(long-terme)	

	
	

	

	

Temps

t0 t1 t2

Modèle U0

U

Informations 
Explicites/im
plicites

Contexte q0
Contexte q1 Contexte q2

Modèle U1 …. ….Modèle Un

Session

Modèle U0

t0 t1 t2

Modèle U0

U

Informations 
Explicites/im
plicites

Contexte q0
Contexte q1 Contexte q2

Modèle U1 Modèle U2 Modèle Un….

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Approches	de	personnalisa4on!	Caractéris4ques		 		RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					ContextualisaCon	à	court-terme	Vs.	Long-terme	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Cadre	général	:	QuesCons	ScienCfiques	CriCques	

①  Quels	 sont	 les	 éléments	 du	 contexte	 qui	
impactent	un	processus	de	RI	?	

②  Comment	capturer,	modéliser	le	contexte	?	
	
③  Comment	 uCliser	 le	 contexte	 	 pour	 mieux	

répondre	à	la	requête	?	
	

																											
	

	
	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Cadre	général	:	QuesCons	ScienCfiques	CriCques	

①   Quels	 sont	 les	 éléments	 du	 contexte	 qui	
impactent	un	processus	de	RI	?	

②  Comment	capturer,	modéliser	le	contexte	?	
	
③  Comment	 uCliser	 le	 contexte	 pour	 mieux	

répondre	à	la	requête	?	
	

																											
	

	
	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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-  Modèle	Ingwersen	et	Jarvelin	(1978)	
-  Modèles	Saracevic	(1997)	
-  Taxonomie	Fuhr	(2000)	
-  Taxonomie	Dey	and	Abowd	(2000)	
-  Taxonomie	Goker	and	Maryhuang	(2002)	
-  Modèle	Ingwersen	et	Jarvelin	(2005)	
-  Taxonomie	Tamine	and	al	(2010)	
-  Taxonomie	Kaenampornpan	and	O’Neill	(2004)		
-  Taxonomie	Arias	and	al	(2010)	
-  …	

	
						

			

	

	
	

	

	

Autour	du	contexte	en	RI!	Défini/ons!	Taxonomies	!	Terminologie	 		

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Plusieurs	taxonomies,	modèles	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Taxonomie		Ingwersen	et	Jarvelin,	The	Turn,	2005	

Objets	d’informaCons,	Interfaces	et	acteurs		
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Taxonomie	de	Saracevic,	Saracevic		ASSIS	90			
Le	contexte	sous	forme		
de	strates		

22 

Ad
ap

ta
tio

n 
U

se
 o

f i
nf

or
m

at
io

n 
Content 

inf. objects; representations... 

Processing 
software; algorithms  … 

Engineering 
hardware; connections... 

Surface level 

INTERFACE 

Query 
characteristics  … 

Affective 
intent; motivation ... 

Cognitive 
knowledge; structure... 

Context 

Situational 
tasks; work context... 

social, cultural  
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Taxonomie	de	Ingwersen,	The	Turn	2005	

23 

2. Inter-objets 

4. Social, 
Systemic, 
Task, 
Conceptual 
Emotional 

3. Interaction 

5. Economic, 
techno physical 
and societal 
(infrastructure)  

6. Historic  
context 

Individual  

Collective 

1. intra-object  
structures 

terms,image, 
genre, color 

Citations, links, 
clusters,.. 

Mouse, RF, 
click, eye,  

user: knowledge expertise 
System (engine): algo, models, … 
Interface: mode (spoke, tactile), … 

Collective data: 
Vocabulary, work 
task, search task 

Nested	model	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Taxonomie	de	Tamine	et	al.	,	Knowledge	and	InformaCon	Systems	2010	

Le	contexte	comme	une	hiérarchie	de	facteurs	

24 24 

DisposiCf	
matériel	

	Temps	 Contexte	
social	

Contexte	
démographique	

Contexte	
psychologique	

Source		
des	données	

Contexte	

Centres	d’intérêt	
de	l’uClisateur,	
préférences,		

Domaine	de		
Référence,	
genre,	couleur,		

LocalisaCon		
géographique	
de	l’uClisateur	

Contexte		
de	la	tâche	

Infra.	Physique	:	
PDA,	PC,	tel.	
Mobile..	

Crédibilité	Liens	dans	le	groupe,	
avis,	commentaires	

Age,	sexe,	
adresse,	niveau	

CaractérisCques	
affecCves	:	anxiété,	
vulnérabilité,		

Contexte		
du	document	

Contexte		
spaCo-temporel	

Contexte		
uClisateur	

ReprésentaCon	du	
	document	

Contexte		
personnel	

Contexte		
cogniCf	

Lieu	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Cadre	général	:	principaux	contours	thémaCques	

RI	contextuelle	

RI	sociale	

RI	Mobile	

RI	Personnalisée	

RI	Interac/ve	

RI	orientée	tâche	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

Quel	Type	de		‘Contexte’	dans	ce	Cours	?		

26 26 

DisposiCf	
matériel	

	Temps	 Contexte	
social	

Contexte	
démographique	

Contexte	
psychologique	

Source		
des	données	

Contexte	

Contexte		
de	la	tâche	

Contexte		
du	document	

Contexte		
spaCo-temporel	

Contexte		
uClisateur	

ReprésentaCon	du	
	document	

Contexte		
personnel	

Contexte		
cogniCf	

Lieu	

	Contexte	u/lisateur	:		personnel,	social		

	Contexte	spa/o-temporel	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Cadre	général	:	QuesCons	ScienCfiques	CriCques	

① Quels	sont	 les	éléments	du	contexte	qui	
impactent	un	processus	de	RI	?	

②   Comment	 capturer,	 modéliser	 le	
contexte	?	

	
③ Comment	 uCliser	 le	 contexte	 capturé	

pour	mieux	répondre	à	la	requête	?	
	

																											
	

	
	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Modèles	de	contexte	!	Construc/on	et	modélisa/on		 		

•  DisCnguer	entre	observaCons	et	facteurs	dérivés	du	contexte		
	

	
						

			

	

	
	

	

	

acCvité	

acCvité	

acCvité	

acCvité	

Click	

NavigaCon	

Impression	

Jugement	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

Algorithme de  
construcCon	du	contexte	

Feedback	implicite	

Feedback	explicite	

Contexte	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Principe	général	
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	

•  Spécifiques	au	facteur	de	contexte		
ü  Données	 démographiques	 :	 âge,	 sexe,…	 	 (Zhang	 et	 al.	 ICWSM	

2016,	Wang	et	 al.	WSDM	2016,	 Zhong	WSDM	2015,	 	Dong	et	 al	
KDD	2014)	

ü  Profession	ou	secteur	d’acCvités	(Hu	et	al.	ICWSM	2016,	PreoCuc-
Pierto	et	al.	ACL	2015)		

ü  Localisa/on	 :	 (Kinsella	et	al.	SMUC	2011,	Backstorm	et	al.	WWW	
2010,	Leung	et	al.	ICDE	2010,	Bila	et	al.	MDM	2008)	

ü  Centres	d’intérêts	:	(Xing	et	al.	CIKM	2013,	Leung	et	al.	ICDE	2010,	
Daoud	et	al.	KAIS	2009,	Liu	et	Weng	TKDE	2004)		

ü  Personnalité	 	 (Liu	 et	 al.	 ICWSM	 2016,	 Schwartz	 et	 al.	 PloS	 ONE	
2013)	

ü  OrientaCon	poliCque	(Pennacchio�	et	Popescu	ICWSM	2011)	
	

	

	

	
	

	

	

Facteurs	de	Contexte	les	plus	uClisés	en	Recherche	d’InformaCon		
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	données	démographiques	

	
	

	

	

	
	

	

	

Wang,	Guo,	Lan	et	al.		WSDM	2016.	Your	cart	tells	you:	Inferring	
Demographic	A[ributes	from	Purchase	Data	
•  Données	de	contexte	inférées	:	sexe,	âge,	statut	marital,	niveau	de	

formaCon	
•  Données	u4lisées	pour	inférer	le	contexte	:	achats	sur	le	web	
•  Méthode 			

ü  Deux	(2)	problèmes	de	prédicCon	:	
1.  Etant	donné	un	ensemble	incomplet	de	données	démographiques	

d’uClisateurs,	prédire	les	données	manquantes	

2.  Etant	donné	un	ensemble	d’uClisateurs	avec	des	données	
démographiques,	inférer	les	données	démographiques	pour	de	
nouveaux	uClisateurs	

	
	

	

	

	
	

	

	

f : X→Y U
Ensemble	d’uClisateur	
avec	données	
parCelles	

Ensemble	d’a0ributs	à	inférer	sur	le	
même	ensemble	X	d’uClisateurs	

f : XN →Y N
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	données	démographiques	

	
	

	

	

	
	

	

	

	
	

	

	

	
	

	

	

Représenta4on	des	aOributs	

Architecture	neuronale	du	modèle	de	prédic/on	

p(y(i) x(i) ) =
exp(v(i)Wy(i) )

y( i )∈ypartial
( i )∑
exp(v(i)Wy(i) )

y( i )∈Y∑Probabilité	d’assigner	les	
a0ributs	y	sachant	
l’uClisateur	x	

Descripteur	agrégé	des	objets	achetés	par	xi	

Matrice	des	
interacCons	
uClisateurs-objets		

ReprésentaCon	structurée	
des	trois	a0ributs	permet	de	
considérer	leur	corrélaCon	

Utilisateur U (x(i), y(i) ), 
x(i) : historique des achats 
y(i) : attributs démographiques 
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	de	la	profession	

Hu,	Xiao,	Jiebo	et	al.	ICWSM	2016.	What	the	Language	you	Tweet	
Says	about	your	Occupa/on	
•  Données	de	contexte	inférées	:	profession	
•  Données	u4lisées	pour	inférer	le	contexte	:	tweets	des	uClisateurs	
•  Méthode 			

ü  Deux	(2)	tâches:	
1.  CatégorisaCon	des	acCvités	:	corrélaCons	avec	un	vocabulaire	fermé,	

ouvert,	..	
	
2.  CatégorisaCon	des	professions	selon	les	caractérisCques	perCnentes	

idenCfiées	en	1	
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	du	secteur	d’acCvités	

	

	
	

	

	

	
	

	

	

Vocabulaire 

Activité 

Corrrélation 

Classifieur 

CaractérisCques	linguisCques	:	
poids	des	mots	du	vocabulaire,	
Sujets,	fréquence	des	mots	
phrases...	

Sujet Mots, phrase 

Profession	
…	
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	de	la	localisaCon	

Kinsella,	Murdock	and	Ohare,	SMUC	2011.	I’m	Ea/ng	a	Sandwich	in	
Glasgow.	Modeling	Loca/ons	with		Tweets	
•  Données	de	contexte	inférées	:	localisaCon	des	uClisateurs	
•  Données	u4lisées	pour	inférer	le	contexte	:	tweets	des	uClisateurs	
•  Méthode 			

ü  Calculer	la	vraisemblance	de	la	localisaCon	sachant	le	tweet	
ü  Ordonnner	les	localisaCons	selon	ce0e	vraisemblance	
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	de	la	localisaCon	
			1.	Calculer	la	vraisemblance	de	localisaCon	sachant	le	tweet	
	
	
	
	
	
	
	
	
	
2.	Ordonnancement	des	localisaCons	

												
																

	
	

						
			

	

	
	

	

	

)(
)()/()/(

TP
LPTPTLP Lθ=

∏=
i

LiL tpTp )/()/( θθ

µ

θµ
θ

+

+
=

L
tPltc

Tp L
)(),(

)/(

Fréquence	d’un	terme	dans	
une	localisaCon	

Ensemble	des	
localisaCons	

Tweet	

Terme	dans	le	tweet	

Vraisemblance	de	
la	localisaCon	
sachant	le	tweet	

KL(θT /θL ) = p(t /θT )
t
∑ log p(t /θT )

α × p(t /θL )
,α = µ

µ + L
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	centres	d’intérêt	

Daoud,	 Tamine,	 Boughanem	KAIS	 2010	Towards	 a	Graph-Based	
User	Profile	Modeling	for	a	Session-Based	Personalized	Search	
•  Données	de	contexte	inférées	:	centres	d’intérêts	à	court-terme	
•  Données	u4lisées	pour	inférer	le	contexte	:	Historique	de	recherche	

(sessions	de	recherche	:	requêtes,	résultats	des	requêtes)	
	
•  Méthode 			

ü  Calculer	 le	profil	sémanCque	du	besoin	:	projeter	 la	requête	sur	 	une	
ontologie	de	contenu	(ODP)->	liste/graphe	de	concepts	

ü  Calculer	le	profil	sémanCque	des	résultats	de	la	requête	:	projeter	les	
documents	résultats	sur	l’ontologie->	liste/graphe	de	concepts	

ü  Apparier	les	profils	requête	et	documents	
ü  Si	corrélaCon,	ie,	 la	requête	est	dans	la	même	session,	alors	me0re	à	

jour	le	profil	du	besoin	
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	centres	d’intérêt	

Cadre	général	
	

	
	

	

	

	
	

	

	

t 0 t 1 t k 

q 0 q 1 q k 

Syst è me de Recherche d ’ Information 

D 1 
D 2 
D 3 

D m 

ü 

ü 

Activit é 

D 1 
D 2 
D 3 

D n 

ü 

ü 

Ontologie 

Profil, extrait de l ’ ontologie 

Projection sur l ’ ontologie 

Projection sur l ’ ontologie 

Extraction des hi é rarchies  
de concepts pertinents 
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	centres	d’intérêt	

Combinaison	de	graphes	

c1 
c2 c3 

c6 c5 c4 
c7 

c9 

c14 

Profil requête Gs 
c8 

c9 c10 

c13 c12 c11 

c14 c15 

Profil utilisateur Gs-1 

Profil	uClisateur=	graphe	de	concepts  

•  accumulation des poids des concepts 
• ajout des liens sémantiques 

Profil	uClisateur=	liste	de	concepts	

{ })),...(,(..., 111
j

s
j

ss cswcC −−− = { })),...(,(..., j
s

j
ss cpcC =

pnouv (C
s
j ) =

β * p(Cs−1
j )+ (1−β)* p(Cs

j ) si Cj ∈C
s−1

β * p(Cs
j ) sinon

⎧
⎨
⎪

⎩⎪

 0 < β <1

Mise	à	jour	par	une	foncCon	linéaire	

Profil utilisateur Cs-1 Profil requête Cs 

 
 Q0 Qs Qn Qs-1 
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RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	centres	d’intérêt	

Leung,	Lee	and	Lee	ICDE	2010	Personalized	Web	Search	with	
Loca/on	Preferences	
•  Données	de	contexte	inférées	:	centres	d’intérêts,	préférences	lieu	
•  Données	u4lisées	pour	inférer	le	contexte	:	documents	visités	
•  Méthode 			

ü  Projeter	les	documents	clickés	sur	des	ontologies	de	contenu	
ü  Calculer	le	profil	de	localisaCon,	le	profil	du	sujet	
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•  Profil	:	mesure	formelle	de	calcul	d’entropie	
				

			
												
																

	
	

						
			

	

	
	

	

	

Modèles	de	contexte	!	Construc4on	et	modélisa4on		 		

t :nombredeconcepts présentsdanslesdocumentscliqués par l 'utilisateuru

Cu = (c1u,c2u,…,ctu{ } : ciu nombre de documents contenant leconcept decontenuci
et clickés par l 'utilisateur u

Cu = c1u + c2u +… ctu , p(ciu ) =
ciu
Cu

v :nombredeconceptsdelocalisation présentsdanslesdocumentscliqués par l 'utilisateuru

Lu = (l1u, l2u,…, lvu{ } : liu nombre de documents contenant leconcept delocalisationli
et clickés par l 'utilisateur u

Lu = L1u + L2u +… Lvu , p(liu ) =
liu
Lu

HC (q,u) = − p(ciu )
i=1

t

∑ log p(ciu ) HC (u) =
1
n

H
C

i=1

n

∑ (qi,u)

HL (q,u) = − p(liu )
i=1

v

∑ log p(liu ) HL (u) =
1
n

H
L

i=1

n

∑ (qi,u)

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	Inférence	des	centres	d’intérêt	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Cadre	général	:	quesCons	scienCfiques	criCques	

①  Quels	 sont	 les	 éléments	 du	 contexte	 qui	
impactent	un	processus	de	RI	?	

②  Comment	capturer,	modéliser	le	contexte	?	
	
③   Comment	 u/liser	 le	 contexte	 pour	 mieux	

répondre	à	la	requête	?	
	

																											
	

	
	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ingwersen	&	Jarvelin,		‘The	Turn’,		2005		

	
	

	
	

	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Taxonomie	des	usages	du	contexte	en	RI		
RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	



					Principe	général	
RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

acCvité	

acCvité	

acCvité	

acCvité	

Click	

NavigaCon	

Impression	

Jugement	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

																	ApplicaCon	

Algorithme de  
construcCon	du	contexte	

Feedback	implicite	

Feedback	explicite	

Contexte	

Profil	u/lisateur	

				Traitement	de		
									la	requête	

Requête	Q	
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•  Fondamentalement	:	techniques	de	reformula/on	de	
requête	ou	de	(ré)ordonnancement	des	documents	
uClisant	les	éléments	du	contexte	(lieu,	préférences,	
…)	
ü  Reformula/on		(du	modèle	de	langue)	de	la	requête	:	Kong	et	al.	

SIGIR	2015,	Grbovic	et	al.	SIGIR	2015,	Tan	et	al.	KDD	2006,		Shen	et	
al.		2005,	Shen	et	al.	CIKM	2005		

	
ü  (Ré)ordonnnancement	 :	 Deveau	 et	 al.	 CIKM	2015,	 Li	 et	 al.	 SIGIR	

2015,	 Zhang	 et	 al.	 SIGIR	 2015,	 White	 et	 Awadallah	 SIGIR	 2015,	
Badache	 and	Boughanem	ECIR	 2015,	 Rakesh	 et	 al.	 ICWSM	2014,	
Chelaru	et	al.	WISE	2012,	Karweg	et	al.	CIKM	2011,	Bouidghaghène	
et	 al.	MDM	2011,	Qiu	and	Sho	WWW	2006,	 Spere0a	and	Gauch	
Web	Intell.	2005,	Liu	and	Weng	TKDE	2004	

	

	

	

	
	

	

	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	
RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	ReformulaCon	(du	modèle	de	langue)	de	requête	

Tan,	Shen	and	Zhai	KDD	2006	Mining	Long-Term	Search	History	to	
Improve	Search	Accuracy		
•  Données	de	contexte	u4lisées	:	Historique	de	recherche	
•  Résultats	retournés	:	documents		
•  Méthode	

ü  Reformuler	 le	 modèle	 de	 langue	 de	 la	 requête	 en	
considérant	l’historique	de	recherche	de	l’u/lisateur	

ü  Calculer	le	modèle	de	langue	du	document	
ü  Ordonner	les	documents	par	appariement	des	modèles	de	

langue	de	la	requête	et	du	document 			

	
	

	

	

	
	

	

	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Modélisa4on	de	l’u4lisateur!	Collecte	des	données	!	Construc4on	du	modèle	de	l’u4lisateur		 		

•  Es/mer	le	modèle	de	langue	de	la	requête	qk	
Calculer	 pour	 chaque	 requête	 qk	 ∈Hkun	 vecteur	 de	 termes	
pondérés	qui	Cent	 compte	de	 la	distribuCon	des	 termes	dans	 les	
documents	jugés	perCnents	C*	et	documents	jugés	non	perCnents	
NC	=	D-C*	
      

   
 

 
 

 

 

)()1()(),(
kkkk Hqkqqkq tptpHtp θλθλθ −+=

Modèle de distribution 
du terme t 
dans les résultats de la 
requête qk 
(Contexte courant) 

Modèle de distribution du 
terme t 
dans l’historique H 
(Contexte passé) 

� 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	ReformulaCon	(du	modèle	de	langue)	de	requête	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

� 
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Modélisa4on	de	l’u4lisateur!	Collecte	des	données	!	Construc4on	du	modèle	de	l’u4lisateur		 		

       
      

   
 

 
 

 

 

i
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i
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Modélisa4on	de	l’u4lisateur!	Collecte	des	données	!	Construc4on	du	modèle	de	l’u4lisateur		 		

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	ReformulaCon	(du	modèle	de	langue)	de	requête	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

∑
∑

∈

∈=
ki

ki

k

Hq i

Hq ii
H
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)(� Modèle de pondération simple 
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					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	ReformulaCon	de	requête	

Grbovic,	Djuric,	Radosavljevic	et	al.	SIGIR	2015,	Context-	and	
Content-Aware	Embeddings	for	Query	Rewri/ng	in	Sponsored	
Search		
•  Données	de	contexte	u4lisées	:	Historique	de	recherche	
•  Résultats	retournés	:	documents/ressources		
•  Méthode 			

ü  Apprendre	 la	 représenta/on	 latente	 et	 conjointe	 de	 la	
requête	 et	 son	 contexte.	 Equivalent	 à	 une	 réécriture	 de	
requête	dans	un	espace	latent		

ü  Apparier	 les	 documents	 avec	 la	 requête	 réécrite	 dans	
l’espace	latent.	Equivalent	à	une	recherche	avec	les	k.	plus	
proches	voisins	

	

	
	

	

	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	ReformulaCon	de	requête	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

ApprenCssage	à	parCr	des	données		
de	contenu	et	données	
de	contexte	issues	de	sessions		uClisateurs		
	
Maximiser	la	foncCon	objectif : 
 
S : sessions de recherche 
qi	:	ième	requête	
	
	
 
 
 

ζ = ( log p(qm+i qm )+αm
−b≤i≤b,i≠0
∑

qm∈S
∑

s∈S
∑ log p(qm wm1 :wmtm

)+ log p(wmt wm,t−c
wmt∈qm

∑ :wmt+c,qm ))

Contexte	:	context2vec	u/lise	le	skipgram	
Séquence	de	requêtes		
dans	la	même	session	

Contenu	:	content2vec	u/lise	le	paragraph2vec			
Séquence	de	mots		
dans	la	même	requête	

� 

� 

� � 



50 

							
	

	
	

	

	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	

Karweg,	Hu0er	and	BoHm	CIKM	2011,	Evolving	Social	Search	
Based	On	Bookmarks	and	Status	Messages	from	Social	Networks		
•  Données	de	contexte	u4lisées	:	Signaux	sociaux		
•  Résultats	retournés	:	documents/ressources		
•  Méthode 			

ü  Calculer	 le	 score	 social	 d’une	 ressource	 sur	 la	 base	 de	
différents	 signaux	 sociaux	 issus	 du	 voisinage	 :	 confiance,	
engagement	

ü  Calculer	 le	 score	de	perCnence	d’une	 ressource	comme	 la	
combinaison	 linéaire	 du	 score	 social	 et	 du	 score	 textuel	
classique		
	
	

	

	

	
	

	

	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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•  Calcul	du	score	social	d’une	informaCon	i	pour	un	uClisateur	x	

	
	

	
	
•  Calcul	du	score	social	d’une	informaCon	i	pour	un	uClisateur	x	

																
																		
														
																																	
												
																

	
	

						
			

	

	
	

	

	

Modèles	de	ranking 		

SRSS (i) = ts (x)× ex (i)
x∈Et

∑
Degré	de	confiance	(trust)	
de	u	en	x	

Intensité	de	
l’engagement	Ensemble	des	uClisateurs	

avec	qui	l’uClisateur	x	a	
interagi	

)()1()()( iFTRiSRSiCSR ∗−+∗= αα

Score	de	perCnence	
sociale	

Score	total	de	
perCnence		

Score	de	perCnence	
sociale	

Score	de	perCnence	
thémaCque	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	

Deveaud,	Albakour,	MacDonald	et	al	CIKM	2015,	Experiments	with	
a	Venue-Centric	Model	for	Personalized	and	Time-Aware	Venue	
sugges/on	
• 	Données	de	contexte	u4lisées	:	centres	d’intérêts,	localisaCon	de	
l’uClisateur,	temps	d’émission	de	la	requête	
• 	Résultats	retournés	:	documents/ressources	lis	à	des	localisaCons	vues	
comme	des	points	d’intérêt	à	recommander	à	l’uClisateur	
• 	Méthode	

ü  Calculer	 différents	 indicateurs	 :	 a)	 popularité	 de	 la	
localisaCon,	b)	degré	d’intérêt	de	la	localisaCon		

ü  Calculer	 le	 score	 de	 perCnence	 d’une	 ressource	 comme	 le	
produit	de	ces	indicateurs	

		
	

	
	

	

	

	
	

	

	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

•  Es/mer	 la	 probabilité	qu’un	point	 d’intérêt	 v	 soit	 per/nent	 à	un	
instant	t	pour	un	u/lisateur	u	localisé	au	lieu	l	
      

   
 

 
 

 

 

p(v u, l, t)α p(v u)× p(v l)× p(v t)

Probabilité d’affluence au 
point d’intérêt  v à cet 
instant t  

Proximité du point d’intérêt 
v du lieu de l’utilisateur l 

Pertinence du point d’intérêt v 
pour l’utilisateur u 

             Popularité du point d’intérêt v 
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

•  Es/mer	la	per/nence	du	point	d’intérêt	v	pour	l’u4lisateur	u	
	
	
	
	
•  Es4mer	la	proximité	du	point	d’intérêt	v	de	la	localisa4on	de	l’u4lisateur	l	

	
	
•  Es4mer	la	probabilité	d’affluence	au	point	d’intérêt	v	à	l’instant	t	

      
   

 

 
 

 

 

p(v u) = p(v c)p(c e)p(e u)
c∈C
∑

e
∑

e sont les localisations entrainées du 
graphe Facebook de l’utilisateur u et 
appariées avec une ontologie DMOZ 

p(v l) = p(d(v, l))
Distribution de probabilité fonction de 
la distance entre le point d’intérêt v et 
localisation l de l’utilisateur  

Estimation de la 
distribution à partir 
des lieux consultés 
par l’utilisateur sur 
Foursquare 

p(v t) =
y(v, t)+µ × p(v Τ)

y(v ', t)+µ
v '∈V
∑

Modèle de série chronoogiques type ARIMA 
estimé à partir des données de Foursquare sur la 
localisation v. Lissage Bayesien appliqué pour 
éviter les probabilités nulles 
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Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	

Bouidghaghène,	Tamine,	Pasi	et	al.	AIRS	2011,	Priori/zed	
Aggrega/on	of	Mul/ple	Context	Dimensions	in	Mobile	IR	
•  Données	de	contexte	u4lisées	:	centres	d’intérêts,	localisaCon	
•  Résultats	retournés	:	documents	
•  Méthode	

ü  Calculer	 le	 score	 parCel	 d’une	 ressource	 sur	 la	 base	 du	
sujet	 et	de	 chaque	 facteur	du	 contexte	 (centres	d’intérêt,	
localisaCon)		

ü  Calculer	 le	 score	 de	 perCnence	 d’une	 ressource	 comme	
l’agrégaCon	 des	 scores	 parCels	 par	 applicaCon	 d’un	
opérateur	d’agrégaCon	prioritaire	

	

	
	

	

	

	
	

	

	

RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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•  Calcul	des	scores	parCels		
	

																				
																		
														
																																	
												
												

	
	

						
			

	

	
	

	

	

Modèles	de	ranking 		

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

Modèles	de	ranking 		RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	

					Méthodes	de	l’état	de	l’art	:	(Ré)	Ordonnacement	des	résultats	
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Score	«	Centres	d’intérêt	»	

•  ApplicaCon	d’un	opérateur	Scoring	(Fs)	
     «	plus	est	le	score	de	sa/sfac/on	des	critères	de	plus	hautes	priorités,	moins	le	

score	 de	 sa/sfac/on	 d’un	 critère	 de	 moindre	 priorité	 influence	 le	 score	 global	
d’un	document	»	
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• 	Le	contexte	est	un	concept	mul/dimensionnel	
ü  UClisateur	(intérêts,	localisaCon…),	tâche,	temps	
ü  Plusieurs	 sources	 d’évidence	 pour	 inférer	 le	 contexte	 :		

historique	 de	 recherche,	 signaux	 sociaux,	 trajectoires	 de	
mobilité,	…	

• 	Différents	ou/ls	de	modélisa/on			
ü  ClassificaCon,	 apprenCssage	 de	 représentaCons,	 modèles	 de	

langue,	etc.	

• 	Contextualisa/on	d’un	processus	de	RI		
ü  	Techniques	de	reformulaCon	de	requêtes	:	réecriture	de	

requête,	réecriture	du		modèle	de	langue	de	la	requête,	
apprenCssage	de	représentaCon	de	requêtes	

ü  	Techniques	de	(ré)ordonnancement	des	documents	:	nouvelle	
							variable	liée	au	Contexte	en	plus	du	Document	et	reQuête)	
	

	

	
	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

					En	résumé		
RIC	:	quoi,	pourquoi,	comment	?								Taxonomies	du	contexte								ModélisaCon	du	contexte							UClisaCon	du	contexte	en	RI	
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• 	Recherche	d’informa/on	contextuelle	et	vie	privée	:		
					Quel	Compromis	?	

ü  PersonnalisaCon	par	pseudonyme,	niveau	client…	
ü  Encryptage	des	données	personnelles	
	

• 	Recherche	d’informa/on	contextuelle	et	évalua/on	:	
			Quel	Cadre	?	

ü  Révision	des	modèles	d’évaluaCon	de	tye	«	Cranfield	»	:	étude	
de	 traces,	 études	 uClisateurs,	 nouvelles	 tâches	 orientées	
système	(TREC	Task,	TREC	Session,	TREC	Contextual	SuggesCon)	

ü  Répétabilité	 et	 reproducCbilité	 des	 expérimentaCons	
uClisateurs	

	
	

	

	
	

Ecole d'Automne en Recherche d'Information et Applications (EARIA) – Lyon, 8 Novembre 2016 

				Principaux	défis	et	objets	de	recherche	en	lien	avec	la	Recherche	d’InformaCon	Contextuelle	
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Recherche	d’Informa/on	Contextuelle		
	Centres	d’	Intérêt,	Localisa4on,	Facteurs	(Média-)Sociaux	

	

Ques4ons	?	
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